
Projet inter-promotions 2021
Berger-Levrault 



Contexte du projet

             éditeur de logiciels international et multisectoriel 

                                  
Différents domaines d’expertise

Projet en collaboration avec la 
Direction Recherche et 

Innovation de Berger-Levrault
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Objectif principal du projet

À partir de :

● Récolte de données textuelles 
● Apprentissage divers sur ces données 
● Visualisation de résumés et de statistiques sur le corpus

Créer un outils de veille technologique, 
le Google News de Berger-Levrault

Construire un observatoire des 
innovations autour des métiers 

de la gestion
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Principe de fonctionnement du projet

4



Architecture
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Mais d’où proviennent les données ? 



7



8



9

- Sites gouvernementaux
- Sites d’entreprises
- Sites de médias ...
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- Sites gouvernementaux
- Sites d’entreprises
- Sites de médias ...
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Problématiques Veille technologique

Identification des nouvelles sources pertinentes

Comment mesurer la 
pertinence d’un 

article/site ? 

Comment accéder 
aux autres sources ? 

Automatisation
Code générique

Scrapeur générique : 
Comment scraper 

automatiquement tout 
format de sites ? 

Comment récupérer les 
articles thématiques sur 

tout site web ?
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Identification des nouvelles sources pertinentes 
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Scrapping des sources pertinentes
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Ce qui été prévu 

Utiliser une API Google pour identifier de 
nouvelles sources 

Faire des mesures de pertinences

Initier la construction d’un scrapeur générique  

Essayer de définir les tendances des mots clefs

Utiliser une API Google pour identifier de 
nouvelles sources

Définir des mesures de pertinences des sites

Initier un crawler générique pour chercher des 
articles thématiques sur un site particulier + 

crawler spécifique 

Initier la construction d’un scrapeur générique + 
scrapeur spécifique

Ce qui a été fait
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Représentation de documents



G3 - Représentation de données

1. Récupération des 
données dans la BD

2. Élimination des doublons 
et nettoyage des données

3. Représenter les documents

BOW, TF IDF Word2Vec, Doc2Vec, 
FastText, GloVe

Pos Tagging, NER
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Non réalisé réalisé

réalisé

4. Insertion des représentations dans la BD
Non réalisé



Travail réalisé pour les représentations

1. Nettoyage des données en fonction 
des représentations et des demandes 

des Groupes 5/6/7

2. Entraînement des différents modèles à partir 
de nos données / Recherche de modèles 

pré-entraînés sur du français

3. Réalisation des représentations

● TF IDF / BOW 1,2,3-Gram sur le contenu des articles et les titres
● Word2Vec / FastText / GloVe pondérés ou non avec l’IDF
● Doc2Vec entraîné sur notre corpus
● POS Tagging / NER à partir de différents modèles
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Synthèse du travail

● La majeure partie du travail demandé a été réalisé dans le temps imparti
● Équipe efficace et dynamique
● Bonne entente/ambiance entre les membres du groupe

Piste d’amélioration : 

● Réaliser une traduction français → anglais sur notre corpus pour utiliser les 
librairies en anglais sur Python 
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Classification, Résumé et Visualisation



G5 - Classification

3 Objectifs :

- Détecter les documents liés à la thématique d’Innovation (et la thématique  
Gamme de Gestion)

- Détecter les documents avec un nouveau contenu
- Classifier les documents par thèmes
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Détection de documents liés à la thématique d’innovation

Méthode en deux étapes :

- Semi-supervisé 
- Supervisé

Sur 7490 articles : 

+ de 2800 liés à la thématique d’innovation
+ de 4500 liés à la thématique gamme de gestion
+ de 1700 liés aux 2 thématiques
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Classification des documents par thèmes

Utilisation d’un algorithme de clustering

Sur 1742 articles :

- Entre 100 et 500 articles par thèmes
- Réparties en 9 thèmes
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Détection de documents avec un nouveau contenu

Objectif détecter les documents sémantiquement anormaux :

- Algorithme de détection d’anomalies

Sur 1742 articles :

- 16 classés comme nouveaux
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G6 - Résumé 

2 Objectifs initiaux:

❖ Résumé : application de méthodes de résumé automatique sur un seul 
document

❖ Stories : construction d’un résumé multi-documents pour chaque story.
➢ représenter tous les aspects de la story
➢ minimiser la redondance
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Résumé 

Extractif Abstractif

- Seq2Seq

- Pointer-Generator

- Bottom-Up

- BertSumAbs

- BART

- Lead_3

- TextRank

- SummaRuNNer

- BertSumExt
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Résumé 

Extractif Abstractif

- Seq2Seq

- Pointer-Generator

- Bottom-Up

- BertSumAbs

- BART (v2)

- Lead_3 (v0)

- TextRank (v1 & v2)

- SummaRuNNer

- BertSumExt
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Méthodes approfondies

Méthodes testées

Méthodes abandonnées



Résumé
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TitreExtractif (TextRank v2) Abstractif (Bart v2)



Résumé
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Titre
deuxième partie ?

Quelle est-elle ?

Arrêt en milieu de phrase

Extractif (TextRank v2) Abstractif (Bart v2)
d’ailleurs ?



Résumé
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Extractif (TextRank v2) Abstractif (Bart v2)

+
● Résultats cohérents dans 

l’ensemble
● Simplicité de mise en place

-
● termes anaphoriques
● longueur “aléatoire”

+
● paraphrase le texte initial
● génère de nouvelles phrases
● inclut de nouveaux mots

-
● résumé de taille 50 un peu 

courts pour exploiter tout le 
potentiel



Stories (Agrégat de documents)
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- Besoin initial : 
- résumé multi-document sur les thèmes du groupe 5

- Constat:
- thèmes trop génériques et trop chargés pour notre problème

- Solution:
- génération de clusters dynamiques denses sur les documents “récents”

- regroupement par titres (à la google news)



Stories (Agrégat de documents)
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Méthode de clustering utilisée:

- DBSCAN, pour avoir des résultats très 
denses

Repondération des clusters en fonction de la 
date de publication des articles



G8 - Objectifs du Groupe Innovation

Développement d’un moteur 
de recherche IA

Intégration des retours 
utilisateurs pour améliorer 
l’interface globale du projet
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Moteur de recherche IA

Query

User 
Preferences

Indexation

LTR Pipeline

Ranking Model

User 
Feedback
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Intégration du feedback utilisateur

Requests
Comments

Click History

Likes & Favorites

More 
relevant 
results

Scrapping 
Optimization

Stronger Text 
Representation

Abstractive 
Summarization
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https://github.com/G8-Innovation/ProjetIP2021
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Objectifs du groupe Stockage

- Choisir un SGBD adapté et proposer une modélisation

- Implémenter une base de données fonctionnelle

- Version idéale : faire le lien entre les groupes → donner accès aux données, 

en lecture et écriture
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Choix du SGBD

Relationnel NoSQL

Modèle 
clé-valeur

Modèle 
orienté 
colonne

Modèle 
orienté 

document

Modèle 
orienté 
graphe
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Modélisation

● Modélisation par groupe

○ Temps

○ Dépendance entre groupes

Database

G1

G2

G3

G3

G3

G3 G5

G8

G6

G6
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Implémentation

Base implémentée en local Base implémentée sur le serveur
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API et déploiement

Requêtes

Insertion 
de 

données
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Exemple de site de veille/news
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Objectifs du groupe Visualisation

Fluent reader



Organisation du travail
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Groupe statistique Groupe squelette Groupe CSS

maquette

Apparence 



Conclusion

Points négatifs

- Problèmes de serveur
- Biais dans les données
- Distanciel

Points positifs

- Communication intra et inter groupes
- Chaque groupe est apte à fournir des résultats
- Participation de tous, bonne implication générale
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Merci pour 
votre attention !
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Des questions ?
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